C.U. Iktisadi ve Idari Bilimler Dergisi, Cilt 17, Say1 1, 2016 325

OGRENCILERIN BASARILARINA ETKi EDEN FAKTORLERIN
LOGISTIK REGRESYON ANALIZI iLE BELIRLENMESI:
CUMHURIYET UNIVERSITESI iKTiSADi VE iDARI BILIMLER
FAKULTESI ORNEGI

Hiidaverdi BIRCAN ve Sebnem ZORLUTUNA™
Ozet

Bu c¢aligmada iki kategorili niteliksel veri tipinde olan bagimli degisken ile hem
stirekli hem de kesikli degiskenlerden olusan bagimsiz degiskenler kiimesi arasindaki
iliskiyi tanimlayabilen iki kategorili (binary) lojistik regresyon analizi kullanilmustir.

Calismada amag, Cumhuriyet Universitesi I.I.B.F. 6grencilerin basarilarna etki
eden faktorlerin logistik regresyon yontemi ile belirlenmesidir. Uygulanan 309 anketten
elde edilen veriler kulanilmustir.

Bagimli degisken ile iligkili olabilecedi diisiiniilen 24 bagimsiz degisken logistik
regresyon analizine tabi tutulmustur. Analiz sonucunda 6grencilerin basarilarim etkiledigi
belirlenen 9 faktor; Ggrencinin cinsiyeti, yasi, egitim gordiigii bolim, bulundugu sinif,
ailenin 6grenciye karsi tutumu, su an hayatina etki eden 6nemli bir sorunun varligi, Kitap
okuma aligkanlhiginin olup olmamasi, iist simiflardan edindigi bilgiler nedeniyle derslere
Onyargili davranmasi, ders ¢alismasina engel olan etmenlerin var olmasi seklindedir.

Anahtar Kelimeler: Logistik Regresyon Analizi, Ogrenci Basarisim Etkileyen Faktorler,
odds orani

Determining the Factors Affect the Success of the Students by Using Logistic
Regression Analysis: The Case of Cumhuriyet University, Faculty of Economics and
Administrative Sciences

Abstract

In this study, binary logistic regression analysis which can define the relationship
between the dependent variable which is two way categorized qualitative data type and
independent variable set which consist of both continuous and discrete variables was used.

The aim of the study is to determine the factors which affect the success of the
students of the Economics and Administrative Sciences Faculty of Cumhuriyet University
by logistic regression method. Data’s which obtained from 309 surveys was used.
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24 independent variables which is assumed to be related to dependent variable is
subjected to logistic regression analysis. In the result of the analysis, 9 factors that affect
the success of the students are determined as gender of the student, age, the department
he/she studies, the class he/she is in, attitude of the family to the student, presence of a
significant problem that affect his/her life, whether or not having a habit of reading, being
biased on the lectures due to the advices from elder students, having factors that affects
studying.

Key words: Logistic Regression Analysis, Factors affects the success of the student, odds
ratio

GIRIS

Logistik regresyon analizinin kullanim amaci, istatistikte kullanilan diger
model yapilandirma teknikleri ile aynidir. En az degiskeni kullanarak en iyi uyuma
sahip olacak sekilde bagimli ve bagimsiz degiskenler arasindaki iliskiyi

tanimlayabilen ve biyolojik olarak kabul edilebilir bir model kurmaktir. (Bircan,
2004: 186)

Bagimli ve bagimsiz degisken ayriminin yapildigi ¢ok degiskenli bir
modelde bagimli degisken nominal oOl¢ekli bir degisken oldugunda en kiiciik
kareler (EKK) teknigi ile elde edilen tahminler yetersiz kalmaktadir. Diger bir
anlatimla tahmin edilen varyanslar artik minimum degildir. Ciinkii EKK teknigi
bagimli degiskenin normal dagilima uydugunu varsaymaktadir. Bagimli degisken
nominal 6l¢ekli oldugunda ise, bu varsayim saglanamamaktadir.

Bagimli bir modelde, bagimli degisken nominal 6lgekli ise, EKK teknigine
alternatif olarak kullanilabilen teknikler arasinda diskriminant ve logistik regresyon
modelleri yer almaktadir(Albayrak, 2006: 439).

Diskriminant ve Logistik Regresyon Analizinde verilerin yapisindaki grup
sayist bilinmekte ve bu verilerden faydalanarak bir ayrimsama modeli elde
edilmektedir. Kurulan bu model yardimu ile veri kiimesine yeni alinan gézlemlerin
gruplara atanmasi yapilmaktadir (Basarir, 1990: 1).

Bir gézlemi birkag kiitleden birine atamak, siniflamadir. Eger kiitleler ortak
varyans kovaryans matrisine sahip ve normal dagilmigsa, diskriminant analizi
kestiricileri, diskriminant analizi problemleri igin logistik regresyon Kestiricilerine
tercih edilebilir. Bununla birlikte pek ¢ok diskriminant analizi uygulamasinda
degiskenlerden en az birinin kategorik degisken olmasi nedeniyle ¢cok degiskenli
normallik  varsayimi gegerli olmayacaktir. Bdyle durumlarda bagimsiz
degiskenlerin kategorik ve siirekli olmalari konusunda bir kisit getirmeyen,
gozlemlerin atanmasi amactyla kullanilabilen logistik regresyon analizi
Onerilmektedir (Press ve Wilson, 1978, s.2 / Aktas, C., Erkus, O., 2009, s. 47-59).
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Logistik regresyon modelleri son yillarda iilkemizde de bircok alanda
yaygin olarak kullanilmaktadir. Bunlardan bazilar1 soyledir:

Aktas (2009), Eskisehir Osmangazi Universitesi (ESOGU) &grencileri
arasinda sigara icme aligkanligini etkileyen faktorleri belirlemek icin lojistik
regresyon ve diskriminant denklemi belirlemistir. Yildirnm ve Dogrul (2008),
Tiirkiye’de kentsel alanlarda yasayan kadinlarin isgiiciine katilmama kararlarinin
olast belirleyicilerini arastirmistir. Altag ve Giray (2005), mali basarisizlik riski
olan igletmeleri saptayacak model gelistirmek i¢in, Bircan (2004), c¢ocuklarda
dogum agirhigim etkileyen 6nemli risk faktorlerini belirlemek ayrica Bircan ve
Karag6z (2004), hanimlarin ev islerine yardimci ¢agirmalarina etkili olan faktorleri
tespit etmek ve Coskun vd.(2004) protez kullanimini etkileyen Onemli risk
faktorlerini belirlemek i¢in logistik regresyon analizini kullanmiglardir. Anafarta ve
Kuruiiziim (2004) Tiirk otomotiv yan sanayiinde kalite egitiminin etkinliginin
Olciilmesinde, Saracoglu ve Eren(2011), 6zel giivenlik ve savunma sirketlerinde,
goniilli isten ayrilmalara etki eden bireysel ve Orgiitsel degiskenlerin
belirlenmesinde, Gok ve Ozdemir (2011), bankalarm sektdr paylarinm
tahminlenmesine yonelik bir model olusturmakta, Yamak, Abdioglu vd.(2012),
Tiirkiye'de bireylerin isgiicli piyasasina katilim kararini etkileyen temel faktorlerin
tespit edilmesinde, Seviiktekin vd.(2012) Uludag Universitesi dgrencilerinin sosyo-
ekonomik profillerini belirlemede logistik regresyon analizinden yararlanmuslardir.

Ulkemizin gelecegi genglerimizin bugiinkii bireysel basarilari gelecekte
toplumlarin basaris1 olacaktir. Basar1 igin ise hangi alanda olursa olsun iyi bir
egitim alinmalidir. Bu nedenle 6grencilerin akademik basarilari gecmiste oldugu
gibi, bugiinde, yarinda gilindemdeki yerini koruyacak bir konudur. Basariyi
etkileyen faktorlerin bilinmesi ile bunlarin kontrol altina alinmasi saglanarak
basarisizliga engel olunabilir. Universite dgrencilerinin akademik basarilarinin
nelerden etkilendigi farkli faktorler ve farkli yontemler kullanilarak bir¢ok
calismaya konu edilmistir. Bu konuda yapilmis literatiirdeki ¢alismalarin bazilar
sOyledir;

Gavcar vd.(2001) calismalarinda, Mugla Universitesi iktisadi ve Idari
Bilimler Fakiiltesi 3. ve 4. simf Ogrencilerinin bagarisi iizerindeki etkenleri
incelemis ve boliimler arasinda farklilik olup olmadigim aragtirmistir. Elde edilen
verileri  degerlendirirken Ki-kare ve varyans analizi yOntemlerinden
yararlanilmistir. Sonug olarak, ailelerin gelir diizeyleri 6grencilerin lise mezuniyet
dereceleri iizerinde etkili degilken, Ogrencilerin Universite basarilarinda etkili
oldugu ortaya c¢ikmugtir. Ayrica boliimler arasinda basarisiz olunan dersler,
basarisizlik nedenleri ve basar1 durumlart yoniinden farkliliklar oldugu
bulunmustur. Bunun yaninda iiniversitedeki basari durumu iizerinde &grencinin
mezun oldugu lise tiirii etkili degilken, mezuniyet derecesinin etkili oldugu
goriilmiigtiir. Ayrica {iniversitedeki boliimler arasinda basar1 durumlari, basarisiz
olunan dersler ve basarisizlik nedenleri yoniinden farkliliklar oldugu ortaya
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cikmistir. Arastirmada son olarak yer alan agik u¢lu sorudan ise, 6grencilerin %
73,7 ‘sinin tniversitede okumakta oldugu boliimden memnun olduklari, % 26,3 ¢
unun de memnun olmadiklar1 anlasilmistir. Memnun olmayan 6grencilerin bunun
nedeni olarak okumakta olduklar1 boliimii isteyerek segcmedikleri, ilgi duymadiklari
ya da Mugla ili'ne alisamadiklarini belirtmislerdir. Boliimii isteyerek secen
Ogrencilerin ise okuduklari boliimden memnun ve daha basarili olduklar
gOriilmiistiir.

Atan vd.(2002), Universite Ogrencilerinin egitim basarilarini  hangi
faktorlerin etkiledigini belirleyebilmek amaciyla faktor analizi yapmuslardir. Bu
calismada 6grenci basarisini etkiledigi diislintilen 52 degisken anket yolu ile
Olciilmiistiir. Bu degiskenlerden 34 tanesi onsel olarak 7 gruba ayrilmistir. Daha
sonra faktor analizi yolu ile bu oOnsel gruplar anlamli olarak faktorlestirilmeye
calisilmistir. Aile yapisi, demografi, basari, sosyal hizmetler, egitim farki, gelecek
beklentisi 6nsel gruplarindan ilk {i¢ii icin dokuz farkli {iniversite dgrencileri elde
ettikleri faktor skorlarina gore derecelendirilmistir. Boylece liniversiteler arasinda
hesaplanan sekiz faktdr boyutu agisindan bir kiyaslama yapma imkani saglanmistir.

Senol (2003) Alan Arastirmalar1 Dersi Projesinde, Ege Universitesi
Bornova kampiisii 2001-2002 egitim 6gretim yil1 bahar donemi, 6rgiin egitim veren
fakiiltelerde Ogrenim goren Ogrencilerin basarisina etki eden faktdrlerin ve
Ogrencilerin {iniversite yasamina ait sorunlarinin saptanmasi amaglamistir.
Arastirma sonucunda %95 giivenle okudugu boliimii is ve meslek kazanmak igin
tercih eden Ogrenciler okudugu bdliimden memnundur. Ayrica Ogrencilerin
basarisina etki eden sosyo-ekonomik faktorlerin faktor analizi kullanarak
saptanmas1 sonucu birbiriyle iligkili degiskenler saptanmis ve bunlar alt1 faktor
altinda gruplanabilmistir.

Giiler ve Emeg¢ (2006) tarafindan En Kiiciik Kareler Yontemi (EKKY)
Regresyon analizi ile tniversite 6grencilerinin iyimserlik yonelimlerinin yasam
memnuniyeti diizeyleri ve akademik basarilarmi belirleme etkisi arastirilmustir.
Elde edilen sonuglarda, iyimserlik yonelimi ile yasam memnuniyeti arasinda
yiiksek korelasyon gozlenmis ancak iyimserlik yonelimi akademik basari ile iliskili
goriilmemistir. Yapilan En Kiigiik Kareler Yontemi (EKKY) Regresyon analizi
sonucglarina gore, kiz Ogrenciler, yasamlarindan daha ¢ok memnun olanlar,
kiz/erkek arkadasi olmayanlar, anne ve babasi birlikte yasayanlar, dini inang diizeyi
yiiksek olanlar, boliimlerinin {iniversite giris sinavindaki tercih siras1 daha yukarida
olanlar ve aylik harcama miktar1 diisiik olanlarin akademik basarilar1 digerlerine
gore daha yiiksek gozlenmistir. Bagimli degiskenin yasam memnuniyeti oldugu
regresyon sonuglarina gore ise; kiz Ogrencilerin, iyimser olanlarin, dini inanci
yiiksek olanlarin, yagaminin biiyiilk kismini kentte gegirmis olanlarin, gelecekte
issiz kalma endisesi olmayan ve iyi bir kariyer beklentisi olanlarin, aylik harcama
miktar1 daha fazla olanlarm digerlerine gore yasam memnuniyetleri daha ytiksek
sekilde gerceklesmistir.
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Citil vd.(2006), tarafindan yapilan arastirmanin amaci, {niversite
Ogrencilerinin profilleri ve basarilarina etki eden faktorleri belirlemektir.
Kahramanmaras Siitgii Imam Universitesi Fen Edebiyat Fakiiltesi Fen
Boliimlerinden rast gele se¢ilmis 141 6grenciye, 15 acgik uclu, 13 kapali uglu
sorulardan olusan bir anket uygulanmustir. Arastirma sonucunda elde edilen
bulgulara gore, Fen Edebiyat Fakiiltesi 6grencilerinin orta gelir diizeyinde olduklar
ve basarisini en ¢ok ortam ve ekonomik sebeplerin etkiledigi tespit edilmistir.

Altmkurt (2008), 6grenci devamsizliklarinin nedenlerini ve akademik
basartya olan etkisini arastiran ¢aligmasini arastirma tarama modeli ile
gerceklestirmistir. Aragtirma sonucunda, 6grencilerin akademik performanslar ile
Ozlirsliz devamsizliklari arasinda ters yonde bir iligski bulunmustur.

Erdem vd.(2005) Ogrencilerin zaman yoOnetimi davraniglariin ¢esitli
degiskenlere gore incelenmesi ve bu davranislarla akademik basarilar arasindaki
iligkinin ortaya konmasini amaglayan caligmalarinda 6grencilere en ¢ok zaman
kaybettiren faktorlerin basinda televizyon ve radyo dinleme ve bunun disinda
sirastyla ulagim ve trafik, uyku diizensizligi, arkadaslarla gereksiz sohbetler ve
rutin ve gereksiz isler geldigi sonucuna varmislardir. Zaman yonetimi puanlart ile
siniflandirilmamis basar1 puanlari arasindaki iliski Pearson katsayisi ile dlciilmiis,
zaman yonetimi puani ile bagart puani arasinda pozitif ve anlamli iligki
bulunmustur (r=0.18, p=0.00). Bu sonuglar zamani iyi kullanma ile derslerde
basarili olma arasinda énemli iligski oldugunu gdstermistir.

Yiiksel (2006), GU’niin ¢esitli fakiiltelerinde uyguladigi anketle zihinsel
olmayan etmenlerin {iniversite 6grencilerinin bagarilarina etkilerini tespit etmeyi
amaglamis ve arastirma sonucunda, Ogretim yontemlerinden memnun olan
ogrencilerin daha basarili olduklarii gozlemlemistir. Aymi1 sekilde aylik eline
gegen paranin ihtiyaglarini karsiladigini belirten Ogrencilerin, maddi sikinti
yasayanlara gore basar1 diizeylerinin daha yiliksek ¢ikmig, bunun yani sira istedigi
bolimde okuyanlarin, ailedeki iiniversite mezunu veya Ogrencisi sayisi fazla
olanlarin, arkadaslik, aile, 6gretim elemanlar ile iligkilerinden memnun olanlarin
diger ogrencilere gore daha basarili olduklari tespit edilmistir. Ote yandan
cinsiyetin, sosyal etkinliklere katilma oraninin, okullarin fiziki ortaminin yeterlilik
diizeyinin ve karsi cinsle arkadaslik iligskilerinden memnunluk durumunun basari
izerinde herhangi bir etkisinin bulunmadigi goriilmiistiir.

Universite dgrencilerinin basarilarini etkileyen temel faktorleri tespit etmek
ve bunlarin s6z konusu 6grencilerin bagarilart {izerindeki etkilerinin biiyiikliigiini
ve yoniinii belirlemek isteyen Ozer ve Sari (2009), bu amagla olusturulan bir
kovaryans analizi modeli ile Atatiirk Universitesi Iktisadi ve Idari Bilimler
Fakiiltesi ogrencilerine uygulanan ve degerlendirmeye alinan 431 anketten elde
edilen yatay kesit veriler kullanmislardir. Elde edilen bulgulara gore; 6grencinin
derslere devamsizligi, dinlenme ve eglence yerlerinde gecirdigi siire, siifi,
boliimii, okudugu boliimii sevip sevmedigi, sinavlara kimin notlar ile hazirlandig
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hususlarin 6grencinin basarisi iizerinde %5 Onem diizeyinde istatistik bakimdan
anlaml oldugu tespit edilmistir.

Ko¢ vd.(2004) arastirmalarinda, tniversite Ogrencilerinin akademik
basarilar1 ile problem alanlar1 arasindaki iligkiyi ortaya koymay1 amaglamislardir.
Bu amag¢ dogrultusunda K.T.U. Fatih Egitim Fakiiltesinden rastgele 88 dgrenciye
50 maddeden olusan Universite Ogrencileri Problem Tarama Olgegi (UNOPTO)
uygulanmistir. Problem alanlar1 olarak belirlenen; kisiler arasi iligkiler, depresyon,
akademik mesleki problemler, aileye yonelik problemler, nevrotik egilim ve
yardim alma davranisi ile ilgili problemlerin birbiriyle olan korelasyonu
calismasinda belirgin olarak aile ile ilgili problem alani, kisiler arasi iligkilere
iligkin problem alani, akademik ve mesleki problem alani ile akademik basariy1
gOsterir basar1 ortalamasi ve basari degerlendirilmesi degiskenleri arasinda anlamli
iligkiler bulunmustur. Ayrica diger problem alanlariyla, akademik basar1 arasinda
dolayli olarak anlamli iligkilerin s6z konusu oldugu belirlenmistir.

Bu calismada da, Cumhuriyet Universitesi I.1.B.F. 6grencilerine uygulanan
309 anketten elde edilen veriler kullanilarak 6grencilerin basarilarina etki eden
faktorlerin logistik regresyon yontemi ile belirlenmesi amaglanmistir.

I. TEORIK CERCEVE
A. LOGISTIK REGRESYON ANALIZI
Lojistik regresyon analizi, siniflama ve atama islemi yapmaya yardimci olan

bir regresyon yontemidir. Normal dagilim varsayimi, siireklilik varsayimi 6n
kosulu yoktur.

Bagimli degisken iizerinde bagimsiz degiskenlerin etkileri olasilik olarak
elde edilerek risk faktdrlerinin olasilik olarak belirlenmesi saglamir (Ozdamar,
1997:461).

Olasiik n ile X bagimsiz degiskenleri arasindaki iligki siklikla lojistik
yanit/cevap fonksiyonu ile gosterilebilir (Alpar, 2011:623).

Logistik regresyon fonksiyonu,

P (S5, + X)
1+exp(f, + £ X)

(X)) =

)

seklindedir. Burada n(x) = E(Y/x) degeri sarth ortalama olarak bilinir (Agresti,
1996: 103).
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Sartli ortalamanin, modelde yer alan parametrelerle (Bo+p;) dogrusal hale
doniistiirmek i¢in, transformasyona tabi tutulmasi gerekir. Bu transformasyona
Logit transformasyon adi verilir.

Lojit doniisiim bir olayin odds’unun dogal logaritmasi alinarak yapilir. Bir
olaymn odds’u p/(1-p) ya da w/(1-n) ile verilir ve bu oran 0 ile c arasinda deger
alabilir. Odds’larin dogal logaritmasi alindiginda ise lojit doniisiim yapilmis olur
(Alpar, 2011:624).

7(X)

g(X)=|nL_ﬂ(XJ=ﬂo +BX @

Transformasyon degiskeni g(x), modeldeki parametrelerle dogrusaldir,
stireklidir ve -oo, +oo araliginda degisen degerler alir. (x) arttikg¢a g(x)’te artar ve
eger m(x)<0,5 ise g(x) negatif, n(x)>0,5 ise g(x) pozitif degerler alir (Hosmer ve
Lemeshow, 1989:307).

Lojit model, dogrusal regresyon modelinin istenen bircok 6zelligini igerir.
Dogrusal modelde B; bagimsiz degisken x’deki 1 birim degisimin bagimli
degiskende ne kadarlik bir degisime neden oldugunu gosterirken, lojistik modelde
x’deki 1 birim degisimin lojit’te ne kadar degisime neden oldugunu gosterir (Alpar,
2011:625).

B.LOGISTIK REGRESYON ANALIiZINDE PARAMETRE TAHMINi

Logistik regresyon modelinin  parametreleri  analitik olarak elde
edilemediginden, iteratif bir ydntem olan maksimum olabilirlik (Maximum
Likelihood=ML) teknigi ile tahmin edilmektedir(Albayrak, 2006: 439).

Olabilirlik esitlikleri (likelihood equations) asagidaki gibidir;

Ly, ~(x)=0

in[Yi —7(x;)=0
=1

Logistik regresyon icin elde edilen bu esitlikler By ve B;’de lineer degildir.
Bundan dolayi bu esitliklerin ¢oziimlenmesi i¢in 6zel yontemlere ihtiya¢ vardir. Bu
denklemlerin ¢6ziimleri genellestirilmis agirlikli en kiigiik kareler yontemi ile elde
edilmektedir. Bu metotlar iteratiftir (Hosmer ve Lemeshow: 1989).

Cok degiskenli durumda, tek degiskenli durumda oldugu gibi tahmin metodu
en ¢ok olabilirlik metodu olacaktir.
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Regresyon katsayilarmmin =~ 6nemli olup olmadigini test etmede
kullanilabilecek ikinci test Wald testidir. Wald testine ait test istatistiginin dagilimi
standart normal dagilima yaklasir. Her degisken i¢in listedeki standart hatalar
kullanilarak Z testi yapilir. Wald testi, 6rnek hacminin biiylik olmas1 durumunda
anlam kazanir. (Buse, 1982: 153)

Egim parametresinin en yiiksek ihtimal tahmincisi standart hatasinin tahmini
degeri ile mukayese edilir. 3, =0 iken test istatistiginin dagilimi standart normal
dagilima uygundur. Bu teste ait test istatistigi,

wo_br
SE(p,)

formiili ile elde edilir.

C.LOGISTIiK REGRESYON PARAMETRELERININ ONEM TESTi

Logistik regresyonda gozlenen ve beklenen degerlerin karsilastiriimasi log-
olabilirlik fonksiyonu ile yapilmaktadir.

Suandaki modelin olabilirli gi
Doymus modelin olabilirli gi

D=—2In{

Parantez igerisinde verilen ifade olabilirlik orami “likelihood ratio” olarak
adlandirilir. (-2In) katinin alinmasi, matemetiksel oldugu kadar dagilimi bilinen bir
deger elde etmektir. Bu deger hipotez testi amaciyla kullanilmaktadir. Boyle bir
teste olabilirlik oran testi ad1 verilmektedir.

=23 | 2+ @-y,)! 1‘_”}
D iZﬂ‘,{y. n(y_}( y.)n(l_y

Bagimsiz bir degiskenin 6nemine karar vermek i¢in amaciyla, denklemde
bagimsiz degiskenin oldugu ve olmadigi durumlardaki D degerleri karsilagtirilir.
Bagimsiz degiskeni kapsamasindan dolay1 ortaya ¢ikan D’deki degisim asagidaki
gibidir:

G = D(Degiskensiz Model igin) — D(Degiskenli Model igin)

Hesaplanan bu istatistik de, dogrusal regresyonda kullanilan F testindeki pay kismu
ile ayni rolii {istlenir. 1 = 0 hipotezi altinda, G istatistigi 1 serbestlik derecesiyle
dagilimi gosterir. Tim degiskenleri iceren model ile kestirilen modele iliskin
olabilirlik oran degerlerinin farkina dayanan Oolgiitlerin Ki-kare dagilacag
diisiincesinden hareketle kurulan modelin gegerliligi sinanmaktadir. ( Elhan, A.H.
1997: 10)
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D. UYUM IYILIGI ISTATISTIGI
Kurulan modelin uyum iyiligi testi Hosmer-Lemeshow’un onlu risk
gruplar1 yontemine gore hesaplanmaktadir

Uyum iyiligine karar vermek i¢in onlu risk gruplari yontemine gore
hesaplanmak isteniyorsa, Hosmer-Lemeshow é; istatistigi hesaplanir.

. L (0 —ey)’
* kl — k1
¢ -y > Cuztu)

k=0 1=1 €

A

Hosmer-Lemeshow Cglstatistigi, n-2 serbestlik dereceli ki-kare dagilimu

gostermektedir.

II. METODOLOJI
A. MATERYAL VE METOT

Calismada, materyal olarak Sivas Cumhuriyet Universitesi iktisadi ve Idari
Bilimler Fakiiltesinde 2008 yilinda yapilan anket c¢alismasi sonucu elde edilen
veriler kullamlmstir. Ogrencilerin basarilarina etki eden faktdrler belirlenerek
buna uygun bir anket formu gelistirilmistir. Fakiiltenin Isletme, Iktisat, Kamu
Yonetimi ve Calisma Ekonomisi ve Endiistriyel iliskiler boliimlerindeki
6grencilere uygulanan 309 anketin verileri analizde kullanilmistir.

Ankete katilan 6grencilerin kalan ders sayilari belirlenmis ve kalan ders
sayist 1 ve altinda olan 6grenciler O(basarili), 1’in istiinde olanlar ise 1(basarisiz)
seklinde kodlanarak bagimli degisken iki sikli hale getirilmistir. Ogrencilerin
basarilarini etkileyen birgok faktor s6z konusudur. Bunlardan bazilar1 kontrol altina
alinabilir faktorlerdir. Ogrenci basarisini etkileyen veya basarisizliga neden olan
faktorlerin basartyr hangi diizeyde etkilediginin bilinmesi kontrol altina alinabilir
faktorlerin dikkate alinarak basarisizlik oraninin diisiiriilmesini saglayabilir.

Ogrenci basarisim  etkileyebilecek faktdrler olan degiskenler soyle
tanimlanmustir:

1. Cinsiyet: 1= Bay, 2= Bayan
2. Simf: 1= 1. simf, 2= 2. smif, 3= 3. sif ve 4= 4. siif

3. Boliim: 1= isletme, 2= iktisat, 3= Calisma Ekonomisi ve Endiistriyel Iliskiler,
4= Kamu Yonetimi

4. Ogrenci yas1: 1= 20’den kiigiik, 2= 20, 3= 21, 4= 22 ve daha biiyiik
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5. Soru 1—Anne babanmin durumu: 1= Beraber, 2= Anne-babadan biri veya her
ikisi de olii
6. Soru 2— Ailenin 6grenciye tutumu: 1= Koruyucu, 2= Destekleyici-Otoriter

7. Soru 3—Ailenin toplam ayhk geliri: 1= 450 YTL’den az, 2= 450-1000 TL, 3=
1001-2000 TL, 4= 2000 TL’den fazla

8. Soru 4—Aile disinda ayhik ilave gelir: 1= Var, 2= Yok

9. Soru 5—Ogrencinin aylik toplam harcamasi: 1= 160 YTL’den az, 2= 161-
200 YTL, 3= 201-300, 4= 300 YTL’den fazla

10. Soru 6—Ogrencinin kaldig yer: 1= Ailesi-Akraba, 2= Yurt, 3= Ev

11. Soru 7—Kaldig1 yerde uygun ders calisma ortami var mi: 1= Evet, 2=
Hayir

12. Soru 8—Hayatlarina etki eden en 6nemli sorun: 1= Ekonomik sorunlar, 2=
Gelecek korkusu, 3= Kisisel sorunlar- Topluma uyumla ilgili sorunlar-Sorunu yok

13. Soru 9—Gazete okuma aliskanh@ var mi: 1= Evet, 2= Hayir
14. Soru 10—Ogrencinin kitap okuma ahskanhg var mi: 1= Var, 2= Yok

15. Soru 12—Mezun oldugu lise tiirii: 1= Diiz-Meslek-Ozel, 2=Siiper-Anadolu
lisesi

16. Soru 13— Almis oldugu lise egitimini nasil buluyor: 1= Yeterli, 2= Yetersiz
17. Soru 14—1lgi alamindaki boliimde mi okuyor: 1= Evet, 2= Hayir
18. Soru 15—Su anda aldig1 egitimden memnun mu: 1= Evet, 2= Hayr

19. Soru 17—Mezun olduktan sonra meslegi ile ilgili is bulabilecegine inaniyor
mu: 1= Evet, 2= Hayir

20. Soru 18—Derslere devam ediyor mu: 1= Ara sira veya hig, 2= Sik sik, 3=
Siirekli

21. Soru 19—Dersin verimliligi icin derse aktif olarak katiliyor mu: 1= Hig-
Nadiren- Ara sira, 2= Sik sik-Siirekli

22. Soru 20—Smavlara nasil hazirlamyor: 1= Giinliik veya 15 giin 6ncesinde,
2= Bir hafta veya 1 giin dncesinde

23. Soru 21—Kiitiiphaneden faydalamyor mu: 1= Hic¢ veya nadiren 2= Ara
sira, sik sik veya siirekli

24. Soru 22— Basarih oldugu sinav tipi: 1= Test, 2= Klasik

25. Soru 23—Ust simflardan edindigi bilgiler nedeniyle 6nyargii davranip
basarisiz oldugu dersler oluyor mu: 1= Evet, 2= Hayir
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26. Soru 24—Ders calismasina engel olan en biiyiik etmen: 1= Motive
olamayisi, 2= Arkadas ortami-Sans oyunlari-Cafe aligkanlifr ve internet tutkusu-
Ozel arkadasi-Herhangi bir etmen yok

27. Soru 25—Hocalarin tutumu basarisim etkiliyor mu: 1= Etkiliyor, 2= Bazi
dersler i¢in veya hig etkilemiyor

28. Soru 26— Universitenin etkinliklerine katiiyor mu: 1= Katiliyor, 2=
Katilmiyor

B. BULGULAR VE TARTISMA

Tablo 2.1’de bagimli degisken olan iiniversite 6grencilerinin basarilari ile
iliskili olabilecegi diistiniilen olas1 degiskenlerin tek degiskenli logistik regresyon
sonuglar1 verilmistir. Tablo 2.1°de, verilen degiskenlere ait modelde yalnmiz o

degisken bulunurken kestirilen egim katsayisi ( Ié ), kestirilen egim katsayisinin

standart hatasi (éE ( B )), kestirilen odds oran1 (y ), kestirilen odds orani i¢in % 95
giiven sinirlari, model i¢in -2log-olabilirlik degeri ve P degerleri verilmistir.

Tablo 2.1: Universite Ogrencilerinin Basarilar1 ile ilgisi Olabilecegi Diisiiniilen
Degiskenlerin Tek Degiskenli Logistik Regresyon Model Sonuglari

B | SE(B) | ¥ 793 Given | alog-Olabilirlik | Wald P
Cinsiyet | 0434 | 0234 1543 | 0076:2,439 411,583 3444 | 0,063
Smf(1) | 2,291 | 0415 9,880 | 437820098 | 358,727 30,420 | 0,000
smf(2) | 2,160 | 0412 8,745 | 3,896-19,629 27,638 | 0,000
Smf(3) | 2,364 | 0407 10,64 | 4,794-23,600 33,807 | 0,000
Bolim(1) | 0,055 | 0,330 0,947 | 0,496-1,809 403,991 0,027 | 0,869
Bolim(2) | 0,069 | 0,333 0,933 | 0,486-1,792 0,043 | 0,836
Bolim(3) | 0,864 | 0335 2,372 | 1,232-4570 6,660 | 0,010
Yas(l) 0221 | 0,384 1247 | 05832,645 402,545 0,332 | 0,565
Yas(2) 0911 | 0315 2,488 | 1,343-4,609 8,392 | 0,004
Yas(3) 0,837 | 0310 2,310 | 1,584,243 7,285 | 0,007
Sorul 0319 | 0411 0,727 | 0,325-1,625 412,768 0,604 | 0437
Soruz 0,431 | 0,274 0,650 | 0,380-L111 414,440 2479 | 0,115
Sorus(l) | 0356 | 0417 1428 | 06303,235 412512 0,728 | 0,39
Soru3(2) | 0,128 | 0335 1137 | 0,580-2,192 413402 0,146 | 0,702
Soru3(3) | 0421 | 0392 1523 | 0,706:3,286 1149 | 0,284
Sorud 0,456 | 0,358 1726 | 0,856-3,480 412,612 2327 | 0127
Sorus() | 0,020 | 0537 1,029 | 0,360-2,946 407,955 0,003 | 0957
Sorus(2) | 0,814 | 0,451 2,256 | 0,932-5,460 3257 | 0071
Soru5(3) | 0,555 | 0,480 1742 | 0,680-4,460 1338 | 0,247
Soru6(l) | 0,495 | 0,329 0,610 | 0,320-1,163 412,694 2,256 | 0,133
Soru6(2) | -0,089 | 0,258 0,915 | 0,552-1,516 0,119 | 0,730
Soru? 0,446 | 0,306 0,640 | 0,352-1,165 412912 2,130 | 0,144
Sorus(l) | 0,061 | 0,411 0,941 | 0,420-2,107 406,989 0,022 | 0,883
Sorus(2) | 0,710 | 0,282 0,492 | 0,283-0,854 6,354 | 0012
Soru9 0122 | 0,229 1,130 | 0,629-2,030 414,875 0,167 | 0,683
Sorul0 | 0,556 | 0307 0573 | 0,314-1,046 411,630 3287 | 0,070




336

BIRCAN ve ZORLUTUNA

Tablo 2.1: Universite Ogrencilerinin Basarilar1 ile Ilgisi Olabilecegi Diisiiniilen
Degiskenlerin Tek Degiskenli Logistik Regresyon Model Sonuglar1 (devam)

B | SE(B) | ¥ %gfm(jl‘;f“ -2log-Olabilirlik | Wald P
Sorulz | 0313 | 0315 1367 | 0,738-2,534 414,037 0,988 | 0.738
Sorul3 | 0291 | 0238 0,747 | 0,469-1,192 413,541 1493 | 0222
Soruld | 0,451 | 0,237 0,860 | 0,541-1,368 414,638 0,405 | 0,524
Soruls | 0523 | 0,245 0,593 | 0,367-0,959 410,426 4535 | 0,033
Sorul7 | 0,138 | 0,268 1,148 | 0,679-1,941 414,778 0,264 | 0,607
Sorul8 | 0,606 | 0,238 1,833 | 1,150-2,920 408,492 6,508 | 0,011
Soruld | 0427 | 0,246 1533 | 0946-2,485 411,989 3013 | 0,083
Soru20 | 0,239 | 0,236 0,787 | 0,496-1,251 414,014 1025 | 0311
Soru2l | 0532 | 0,240 1702 | 1,064-2,723 410,042 4,926 | 0,026
Soru22 | 0,307 | 0,245 1350 | 0841-2,19 413,457 1573 | 0210
Soru23 | 0,715 | 0,236 2,045 | 1,287-3,247 405,696 9,185 | 0,002
Soru2d [ 0482 | 0,252 1619 | 0987-2,654 411,332 3643 | 0,056
Soru25 | 0180 | 0,234 1,198 | 0,757-1,895 414,447 0504 | 0441
Soru26 | 0,038 | 0,237 0,962 | 0,605-1,531 415,016 0,026 | 0,871

Olabilirlik oran test sonucunda, Tablo 2.1’in son sutununda verilen olasilik

diizeyi (p) 0.25’in altinda (p<0.25) bulunan degiskenler ¢ok degiskenli model igin
aday degiskenler olarak belirlenmistir. Boylece cinsiyet, simif, boliim, yas, soru2,

soru4, sorub, soru7, soru8, sorulO, sorul3, sorul5, sorul8, sorul9, soru2l,

soru22, soru,23, soru24 degiskenleri bagimli degiskenle anlamli derecede iligkili
olduklarindan dolay1 ¢ok degiskenli modele dahil edilmislerdir. Aday degiskenlerle
kurulan ¢ok degiskenli modele iliskin sonuglar Tablo 2.2’de verilmistir.

Tablo 2.2: Tek Degiskenli Modelde Aday Degisken Olarak Alinan Degiskenleri
Kapsayan Cok Degiskenli Model Sonuglari

A A A 95% C.l.for EXP(B)
ﬁ SE(ﬂ ) Wald sD i v Lower Upper
Cinsiyet(1) 571 ,337 2,882 1 ,090 1,771 ,916 3,424
Simf 31,367 3 ,000
smif(1) 2,752 ,612 20,211 1 ,000 15,668 | 4,721 51,998
smif(2) 2,411 ,554 18,974 1 ,000 11,147 | 3,767 32,985
sinif(3) 2,818 ,518 29,576 1 ,000 16,740 | 6,064 46,217
Boliim 8,147 3 ,043
Boliim(1) -,191 ,425 ,202 1 ,653 ,826 ,359 1,902
Boliim(2) -,004 ,419 ,000 1 ,993 ,996 439 2,263
Boliim(3) 1,061 ,458 5,376 1 ,020 | 2,890 1,178 7,089
Yas 4,726 3 ,193
yas(1) -,874 ,569 2,356 1 ,125 417 ,137 1,274
yas(2) ,240 ,483 247 1 ,619 1,271 ,493 3,275
yas(3) ,132 ,435 ,092 1 762 1,141 ,486 2,677
i soru2(1) -,659 ,358 3,393 1 ,065 ,517 ,256 1,043
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Tablo 2.2: Tek Degiskenli Modelde Aday Degisken Olarak Alinan Degiskenleri
Kapsayan Cok Degiskenli Model Sonuglari (devam)

soru4(1) AT7 479 ,991 1 ,320 1,611 ,630 4,120
sorub 2,689 3 442

soru5(1) -,188 ,800 ,055 1 ,815 ,829 ,173 3,977
soru5(2) ,466 ,674 478 1 ,489 1,593 425 5,967
soru5(3) ,088 712 ,015 1 ,902 1,092 ,270 4,408
soru7(1) ,122 ,391 ,098 1 ,755 1,130 ,525 2,434
soru8 8,956 2 ,011

soru8(1) -,011 ,557 ,000 1 ,984 ,989 ,332 2,947
soru8(2) -,976 ,383 6,514 1 ,011 377 ,178 197
sorul0(1) -1,124 AL7 7,252 1 ,007 ,325 ,143 ,736
sorul3(l) -121 ,327 ,137 1 711 ,886 ,466 1,682
sorul5(1) -,322 ,335 ,922 1 ,337 725 ,376 1,397
sorul8(1) ,388 ,318 1,487 1 ,223 1,474 ,790 2,752
sorul9(1) ,305 ,322 ,900 1 ,343 1,357 122 2,550
soru21(1) ,516 ,343 2,259 1 ,133 1,675 ,855 3,281
soru22(1) -,070 ,348 ,041 1 ,840 ,932 472 1,843
soru23(1) ,586 ,318 3,400 1 ,065 1,798 ,964 3,353
soru24(1) ,849 ,338 6,324 1 ,012 2,337 1,206 4,529
Constant -3,903 1,066 13,408 1 ,000 ,020

-2log-Olabilirlik = 291,511

Tablo 2.2°de verilen sonuglara gore modelde onemli olmadig: goriilen ve
oncelikle en yiiksek Onemsizlige sahip olan (P=0,840) soru22 degiskeninin
modelde kalip kalmayacagina, soru22 degiskenini kapsayan ve kapsamayan
modeller igin olabilirlik-oran test istatistiginin karsilastirilmasi sonucunda karar
verilecektir. Soru22 degiskenini kapsayan modelin -2log-olabilirlik degeri 291,511
model dig1 birakildiktan sonra, geriye kalan degiskenlerle kurulan ¢ok degiskenli
logistik regresyon modelinin -2log-olabilirlik degeri 291,551 olarak bulunmustur.
soru22 degiskenini kapsayan ve kapsamayan modelleri karsilastiran olabilirlik-
oran test istatistigi (G) degeri, bu iki modele ait -2log-olabilirlik degerlerinin
farkina esittir;

G =291,511- 290,551 =-0,04

Bu deger 1 serbestlik derecesi ile ki-kare cetvel degeriyle karsilastirilir.
Hesaplanan (G) istatistigi, 1 serbestlik derecesindeki ki-kare cetvel degerinden
kiigiik oldugu i¢in(G = 0,04< X2(1) =3,841) soru22 degiskeninin modelde kalmasina
gerek kalmadigina karar verilmistir. Soru22 degiskeninin modele herhangi bir
katkisinin olmadig1 sonucuna varilmistir. Benzer islem diger 6nemsiz degiskenler
iginde yapilarak en uygun ¢ok degiskenli logistik regresyon modeli Tablo 2.3’de
verilmistir.
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Tablo 2.3: En Uygun Cok Degiskenli Logistik Regresyon Model

A A ~ 95% C.l.for EXP(B)
IB SE (IB) [Wald sD P 4 Lower Upper

cinsiyet(1) 671 ,313 4,599 1 ,032 1,957 1,059 3,615
S 36,763 3 ,000

Smif(1) 2,805 ,575 23,822 1 ,000| 16,524 5,357 50,963
Simif(2) 2,471 ,511 23,408 1 ,000| 11,838 4,350 32,214
Simif(3) 2,815 484 33,801 1 ,000| 16,699 6,464 43,140
Boliim 12,773 3 ,005

Boliim(1) -,214 ,393 ,296 1 ,586 ,807 374 1,745
Boliim(2) -,013 ,404 ,001 1 974 ,987 447 2,181
Boliim(3) 1,182 425 7,733 1 ,005 3,262 1,418 7,506
Yas 5,075 3 ,166

yas(1) -,916 ,553 2,743 1 ,098 ,400 ,135 1,183
yas(2) 174 ,452 ,149 1 ,699 1,191 491 2,885
yas(3) 111 413 ,072 1 ,788 1,117 497 2,513
Soru2(1) -,668 ,342 3,801 1 ,051 ,513 ,262 1,004
Soru8 9,424 2 ,009

Soru8(1) -,296 ,513 ,333 1 ,564 744 272 2,033
Soru8(2) -1,053 ,368 8,167 1 ,004 ,349 ,170 ,718
Sorul0(1) -1,012 ,387 6,854 1 ,009 ,364 ,170 775
Soru24(1) ,950 ,323 8,670 1 ,003 2,587 1,374 4,870
Soru23(1) ,682 ,298 5,241 1 ,022 1,977 1,103 3,543
Constant -2,783 ,616 20,430 1 ,000 ,062

-2log-Olabilirlik = 302,912

C. MODELIN UYUM iYIiLiGi

Kurulan modelin uyum iyiligi Hosmer- Lemeshow’un onlu risk gruplari
yontemi ile hesaplanarak Tablo 2.4’teki sonuglar elde edilmistir.

Tablo 2. 4: Sabit Denek Sayili Onlu Risk Gruplari igin Gozlenen ve Beklenen Degerler

1kili Bagimhi Y Risk Gruplar Toplam
Degiskeninin Degeri 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
Y=1 Gozlenen 2 4 8 9 15 12 17 19 19 25 130
Beklenen 34 55 7,5 9,1 11,4 | 135 | 155 | 185 | 20,7 | 25
Y=0 Gozlenen 28 26 23 21 16 18 13 12 11 6 174
Beklenen 266 | 245 | 235 | 209 | 196 | 165 | 145 | 125 9,3 6
Toplam 30 30 31 30 31 30 30 31 30 31 304

Tablodaki degerler kullanilarak Hosmer- Lemeshow é; istatistigi 4,133

olarak hesaplanmustir.
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o= 0,05 yanilma diizeyi ve 8 serbestlik derecesi ile Ki-kare dagilimi ile
karsilagtirilir. é;< ¥* o00ss =15,507 oldugundan model uyumunun iyi oldugu

sOylenir.

Olusturulan lojistik modelin siniflandirma basaris1 Tablo 2.5’te verilmistir.

Tablo 2.5: Uydurulan Model i¢in Siniflandirma Tablosu

Kestirilen Dogrulama
Basarili Basarisiz Orant
Gozlenen Basarilt 140 34 80,5
Basarisiz 38 92 70,8
Ortalama % 76,3

Buna gore lojistik regresyon modelinde gozlemlerin dogru siniflandirma
oraninin %76,3 oldugu gorilmektedir. Bu ¢oziimlemede kalan ders sayisina gore
basarili olan 34 6grenci yanlis siniflandirilarak basarisiz grubuna atanmis, basarisiz
olan 38 ogrenci ise basarili gruba atanarak yanlis simiflandirilmigtir. Yapilan
aragtirmaya gore basarili olan Ogrencilerin %80,5’1 ve basarili olmayan
ogrencilerin %70.8’1 dogru olarak tahmin edilmistir.

SONUC

Ogrencilerin basarilarina etki eden bagimsiz degiskenleri belirlemek
amaciyla hazirlanan anket, materyal olarak belirlenen Sivas Cumhuriyet
Universitesi iktisadi ve Idari Bilimler Fakiiltesi Isletme, Iktisat, Kamu Y&netimi ve
Calisma  Ekonomisi ve Endiistriyel Iliskiler boliimiindeki  grencilere
uygulanmistir. Calismada bagimsiz degiskenlerin 6nemli olup olmadiklarini
anlamak amaciyla logistik regresyon analizi teknigi kullanilmstir.

Analiz sonucunda Tablo 2.1°de verilen ve 6grenci basarisi tizerinde etkisi
oldugu disiiniilen 24 degiskenden sadece Ogrencinin cinsiyeti, yasi, bulundugu
simif ve bolim, Soru 2: Ailenin 6grenciye tutumu, Soru 8: Hayatina etki eden
onemli bir sorunun (gelecek korkusu, ekonomik, kisisel ve topluma uyumla ilgili
sorunlar) varligi, Soru 10: Kitap okuma aliskanliginin olup olmamasi, Soru 23: Ust
siiflardan edindigi bilgiler nedeniyle dnyargili davranip basarisiz oldugu derslerin
olup olmamasi, Soru 24: Ders ¢alismasina engel olan bazi etmenlerin (arkadas
ortami, sans oyunu-cafe aliskanligi, bilgisayar tutkusu, 6zel arkadasi veya motive
olamayis1) varligit bagimsiz degisken olarak belirlenerek en uygun model
olusturulmustur. Tahmin edilen logistik regresyon modeli degiskenlerin odds
oranlarina bakilarak yorumlanir. X’in bir degerinde kestirilen odds’un, diger
degerinde kestirilen odds’a orami olarak verilmektedir. Bu istatistik x=1 olan
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bireylerin x=0 olan bireylere nazaran bagimli degiskenin ka¢ kat daha fazla 1
olarak goriildiigii sonucunu verir. Ogrencilerin kalan ders sayilara gore basarili
ya da basarisiz olarak degerlendirilmesinde etkisi olan bu 9 degiskenin Kkestirilen
odds oranlar1 Tablo 2.3’te i stitununda verilmistir.

Ogrencileri kalan ders sayisi basarilarina gore aymrmada Cinsiyet
degiskenine ait odds orami 1,957 olarak bulunmustur. Bu katsayi, bayan
ogrencilerin bay 6grencilerden 1,957 kat daha basarili olduklarini gosterir.

Benzer sekilde 1. smiflara gore; 2.siniflar 16,524 kat, 3.siniflar 11,838 Kat,
4. siiflar 16,699 kat daha basarilidir.

Isletme boliimiine gore; Iktisat bolimii 0,807 kat basarisiz, Calisma
Ekonomisi ve Endiistriyel Iliskiler boliimii 0,987 kat basarisiz iken, Kamu
Yonetimi bolimii 3,262 kat daha bagarilidir.

20 yasindan kiiciik olan ogrencilere gore; 21 yasindakiler 0,400 kat
basarisiz, 22 yasindakiler 1,191 kat basarili ve 22 yasindan biiyiik olanlar 1,117 kat
basarililardir.

Aile tutumu agisindan ailesi destekleyici ve otoriter olanlar ailesi koruyucu
olanlara gore 0,513 kat daha basarilidir.

Suan hayatlarina etki eden en 6nemli sorunlari ekonomik sorunlar olan
Ogrencilere gore gelecek korkusu olanlar 0,744 kat daha basarisiz ve yine
ekonomik sorunlar olan 6grencilere gore kisisel ve topluma uyumla ilgi sorunlari
olanlar 0,349 kat daha basarisizdirlar.

Kitap okuma aliskanligi olanlar olmayanlara goére 0,364 kat daha
basarilidir.

Ust simiflardan edindigi bilgiler nedeniyle derse onyargili davrananlara
gore onyargili davranmayanlar 1,977 kat daha basarilidir.

Ders caligmasina arkadas ortami, sans oyunu-cafe aligkanligi, bilgisayar
tutkusu veya Ozel arkadasi gibi etmenler engel olan Ogrencilere gore; motive
olamayis1 nedeniyle ders ¢alisamayan Ogrenciler 2,629 kat daha basarisizdirlar.
Yani motive olamayis diger belirlenen etmenlere gore ders ¢alismaya 2,629 kat
daha fazla engel olmaktadir.

Demografik ozellikleri gosterenlerin  diginda kalan faktorler olan;
Ogrencilerin hayatlarina etki eden sorunlarmm Oniine gecilmesi, kitap okuma
aligkanlig1 edindirilmesi, derslere olan Onyargilarinin asilmasi, ders ¢aligmalarina
engel olan etkenlerin en aza indirilmesi ile Ogrencilerin daha basarili olmalar
saglanabilir.
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